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1. Resumen ejecutivo

e Esta nota conceptual describe la motivacidon, el disefio de evaluacion y la
implementaciéon del proyecto “Decidiendo para un Futuro Mejor”, una iniciativa
conjunta de la Direccion de Educacidn Secundaria, MineduLAB y la ONG Innovations
for Poverty Action (IPA). El objetivo es evaluar la efectividad en reducir la desercién
escolar y problemas asociados como el trabajo infantil mediante la provisién de
informacion sobre los retornos a la educacion a estudiantes y sus hogares.!

e Pese a avances recientes en el sistema educativo peruano, el abandono escolar sigue
siendo un problema: segun la Encuesta Nacional de Hogares (ENAHO), en 2014, 13%
de jovenes dejaron los estudios a los 13 afios o menos y 18% no completaron
educacion secundaria. La situacion es aun mas grave en ciertas regiones del pais, como
la Selva (16% y 33%, respectivamente) o las areas rurales (18% y 39%).

e Investigaciones recientes (Nguyen, 2008; Jensen, 2010; Dinkelman y Martinez, 2013;
Avitabile y de Hoyos, 2014; Hastings et al., 2015) en paises en desarrollo han mostrado
como simplemente con proporcionar informacién sobre los retornos verdaderos de la
educacion pueden mejorar las decisiones educacionales, en concreto, reduciendo la
desercién escolar y alentando un mejor desempefio académico.

e Enesalinea, la intervencién que se describe aqui consiste basicamente en la entrega
de informacidn persuasiva sobre los retornos a la educacion basica y superior, a saber,
sobre los retornos monetarios y no-monetarios a culminar la educacién basica, y los
retornos y oportunidades para perseguir la educacidn superior. El principal vehiculo
para la entrega de informacidn son videos diddcticos que describen esta informacion.

e La intervencidn principal tiene como “poblacién objetivo” a los nifios y nifias en
contextos vulnerables. En particular, se trata de nifios desde 5.° de primaria hasta 5.°
de secundaria, en 2500 escuelas publicas urbanas de todo el pais, entre tratamiento y
control, que seran estudiadas y 250 escuelas publicas (multigrado) de la sierra rural
de Arequipa y Cusco.

e Se llevaran a cabo dos evaluaciones, complementarias entre si.

O Una primera evaluacién de una intervencion de gran escala que consiste en
entregar videos a ser presentados a los alumnos durante las clases, de forma
asistida por un implementador (que puede ser el docente u otro miembro de
la comunidad educativa). Esta intervencidon emula el tipo de intervencién que
el Estado podria llevar a cabo (policy pilot, en adelante) en un ambiente de
dificil control directo (aprox. 1250 escuelas urbanas tratadas en las 24 capitales
departamentales del pais). El seguimiento de esta intervencién serd
principalmente mediante datos administrativos del Minedu asi como una

1 Agradecemos al Departamento de Trabajo de Estados Unidos y a la Universidad de Princeton, instituciones que
financiaron la produccién de estos videos informativos y los operativos de campo conducidos desde Innovations
for Poverty Action.



encuesta autoaplicada de bajo costo a una submuestra del universo (600
escuelas en 5 ciudades del pais), y el objetivo principal es evaluar el efecto
indirecto de la intervencion, en particular, el cambio en la incidencia de la
desercion.

O Una segunda evaluacion busca estudiar el efecto directo de una intervencion
informativa dirigida a estudiantes y padres de familia en una muestra pequena
y controlada (266 escuelas urbanas en Lima Metropolitana y 250 escuelas
rurales en la sierra sur del pais). Usando una intervencidn mas intensiva y una
encuesta a profundidad, en esta evaluacidon se estudiard el efecto de la
informacién en percepciones (de estudiantes y padres), planes de largo plazo
(estudiantes y padres) y uso de tiempo (estudiantes). Esta intervencion mas
intensiva y la encuesta a profundidad seran implementadas por la ONG IPA,
socio implementador del Minedu en este proyecto.

En conjunto, estas dos evaluaciones permiten conocer como la entrega de
informacién afecta directamente las percepciones de las personas, sus decisiones, y
como el Estado puede implementar de manera efectiva una intervencién basada en
esta evidencia. Por otra parte, la forma en la que se trasmitird la informacién es
diferenciada, pues la primera es masiva (en las aulas, dirigida a varios estudiantes a la
vez) y a cargo de los mismos directores (por tanto, altamente costo-efectiva) mientras
la segunda es directamente a cada estudiante y a sus padres, de esa forma es mas
intensiva. Esto permite obtener resultados de dos tipos de intervenciones que
presentan un trade-off que enfrentan los policy-makers regularmente entre
intensidad y escala de una intervencion. El detalle de cada tipo de intervencion se
encuentra en la seccion “Innovacién” de este documento.



2. Motivacion

La educacién es uno de los mecanismos mas importantes para garantizar el desarrollo
inclusivo de un pais. En Perd, pese a que la asistencia escolar ha aumentado
significativamente en los ultimos afos, este crecimiento solo ha sido efectivo a nivel de
primaria. Segun datos de la Encuesta Nacional de Hogares (ENAHO 2014), en promedio, 13%
de nifios abandonan los estudios a los 13 afos o antes y 18% no completan educacion
secundaria. Sin embargo, en areas rurales, ambas cifras se elevan a 18% y 39%,
respectivamente. Aunque puede haber varias explicaciones para la baja escolarizacion, por
ejemplo, las restricciones econdmicas, restricciones en el acceso o baja calidad de la
educacion, la evidencia (Nguyen, 2008; Jensen, 2010; Avitabile y de Hoyos, 2014; Dinkelman
y Martinez, 2013; Hastings et al., 2015) confirma la relevancia de la falta de informacion
adecuada sobre los retornos a la educacién basica y superior como limitante de la demanda
por esta. 2

En zonas rurales, la transicidon de primaria a secundaria es en particular un umbral en el que
los nifios dejan de dedicarse a estudiar a tiempo completo y empiezan a trabajar. Mas alla de
posibles percepciones culturales, esto es consistente con el hecho de que el ingreso adicional
por terminar secundaria es menor en zonas rurales que en zonas urbanas. Los alumnos tienen
un costo de oportunidad alto por asistir al colegio cuando tienen otras opciones mas
rentables, en un contexto donde la pobreza hace priorizar el consumo presente y no el futuro.

2 No obstante, el célculo actual de |a tasa de desercién escolar tiene problemas de medicidn. Las cifras que se
reportan usando la ENAHO son aproximadas, se obtienen calculando el porcentaje de nifios de cierto rango de
edad no matriculados en ninguna institucidn educativa entre el total de nifios de ese rango de edad. Una manera
mas exacta de calcular la tasa de desercion seria rastrear la matricula de cada nifio entre un afio y otro,
controlando los casos de fallecimiento y migracion al exterior. Esta informacion si se puede encontrar en el
Sistema de Informacién de Apoyo a la Gestidon de la Institucidon Educativa (SIAGIE). Sin embargo, los datos de
SIAGIE se reportan en dos momentos en el afio (al inicio y al final del periodo de clases), pero no estan
disponibles hasta varios meses después de haber sido registrados.
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e Escuelas de la muestra rural e Fscuelas de la muestra urbana

Fuente: SIAGIE 2013-2014.

Datos de la Encuesta Nacional de la Juventud (2011), que se aplica a jévenes y adultos jovenes
de 15 a 29 afios, corroboran esta hipdtesis al mostrar que 70% de todos los hombres del pais
y 50% de las mujeres que abandonaron los estudios secundarios lo hicieron por trabajo y/o
motivos econémicos. De otro lado, datos de la ENAHO (2014) reportan que en zonas rurales
62% de jovenes entre 14 y 17 afios tiene algun trabajo.

En Perd, cifras de la ENAHO (2014) muestran una brecha salarial superior a S/200 mensuales
(poco mas de 23%) a favor de quienes culminaron la secundaria frente a quienes la
abandonaron. La brecha salarial se hace mayor cuando se diferencia por género, los hombres
reciben un mayor premio por culminar la secundaria y si es que viven en zonas urbanas.
Estimar los retornos a la educacién por nivel educativo y por caracteristicas socio-econdmicas
es también un agregado del proyecto, pues en la literatura local no existen estimados con
datos de los ultimos 10 anos en el Peru.

3. Evidencia

El modelo candnico de Becker sobre el capital humano contempla la educacién como una
inversion, donde los costes son comparados con los beneficios futuros esperados (Becker
1962). Sin embargo, Manski (1993) y Attanasio y Kaufmann (2009) indican que son los
retornos percibidos por los individuos en el momento de tomar decisiones en educacion los
gue realmente influyen en dichas decisiones, mas que los retornos reales. Como Manski, otros
autores han intentado medir la capacidad predictiva de los jévenes sobre sus ingresos futuros
(Dominitzy Manski, 1996 y 1997; Betts, 1996; Smith y Powell, 1990). Estos estudios mostraron



gue los estudiantes en general en Estados Unidos estan bien informados, sin embargo, no se
puede extrapolar dicha situacién a paises en desarrollo donde los mercados laborales son
dificiles de predecir debido a la gran informalidad, existe una gran heterogeneidad en la
calidad de las escuelas y hay una falta de informacidén. En el caso de Republica Dominicana,
Jensen (2010) muestra que los estudiantes sobrestimaban las ganancias de un trabajador con
primaria completa en 11% y subestimaban las ganancias de un trabajador con secundaria
completa en 14%. Como el autor comenta, la Unica informacién disponible en paises en
desarrollo sobre los ingresos esperados proviene de los individuos que rodean al joven.

La falta de informaciéon o la informacién no fidedigna puede llevar a adoptar “malas”
decisiones relativas a la educacién, produciendo que los estudiantes no completen la
educacion basica. Investigaciones recientes han mostrado como la entrega de informacion
sobre los retornos reales de la educacién puede llevar a cambios en las decisiones sobre esta.
Por tal razén, una manera de alentar a los estudiantes a que culminen la secundaria es
mostrandoles los beneficios econdmicos que tendrian en el futuro. Si los alumnos conocen
los retornos que tendrian al ingresar al mercado laboral (en base a diferentes condiciones),
tienen incentivos a esforzarse mas y a culminar la secundaria.

Por ejemplo, Nguyen (2008) realizé un estudio en areas rurales de Madagascar, donde
entrego informacion a los padres y estudiantes de primaria sobre los retornos que tiene el
completar diferentes niveles de la educacién basica, produciendo un incremento en los
aprendizajes de los estudiantes en términos de puntajes promedios de 0.2 desviaciones
estandares. La mejora de los estudiantes fue todavia mayor en aquellos hogares donde las
percepciones de los retornos estaban por debajo de los retornos reales, produciendo un
incremento en las puntuaciones de 0.37 desviaciones estandares. Ademads de las mejoras en
el aprendizaje, los estudiantes cuyos padres recibieron informacién aumentaron en 3.5
puntos porcentuales la asistencia sobre los hogares que no recibieron informacién.

Jensen (2010) proporciond informacién en areas urbanas de Republica Dominicana a
estudiantes de secundaria® sobre los retornos de completar secundaria, lo que produjo un
incremento de 0.20-0.35 afios adicionales de escolarizacion de los estudiantes que recibieron
la informacién en los siguientes cuatro afios sobre los que no recibieron. El impacto se
concentré en aquellos estudiantes que pertenecian a familias menos pobres, quienes
incrementaron en 0.33 sus anos de escolarizacién, pero no tuvo impacto en las familias mas
pobres. Como Jensen comenta, estos hogares no tenian informacidn certera, pero fueron
capaces de procesar la nueva informacién y cambiar su comportamiento. En particular, los
estudiantes reportaron un incremento importante en la percepcion sobre los retornos de la
educacion, lo que resultd en un aumento en la continuidad en el sistema educativo, en el
numero de estudiantes que terminaron la secundaria y, consecuentemente, en el nUmero de
anos de escolaridad.

3 Octavo grado de educacion basica.



En México, Avitabile y de Hoyos (2014) entregaron informacion a los estudiantes de 52
escuelas de secundaria usando un software en clase sobre los retornos de la educacién, la
esperanza de vida y la disponibilidad de becas para estudiar en la universidad. Después de 3
anos de recibir el tratamiento, no hubo efectos significativos sobre la probabilidad de
terminar la secundaria a tiempo; sin embargo, si hubo mejoras significativas en las decisiones
educativas de las mujeres, quienes reportan mayores niveles de esfuerzo educativo y cambian
su eleccidn de cursos hacia aquellos con mayor retorno (ciencias, economia, matematica).
Como mencionan los autores, las mujeres tienen menos posibilidad de aprender sobre los
retornos de la educacion en su hogar y aprovechan mas la informacién recibida aumentando
su esfuerzo. En cambio, los hombres tienen mejor desempefio promedio en secundaria y por
ende menos margen para incrementar su esfuerzo. Los autores encuentran mas importante
el hecho de que el aumento en el nivel de esfuerzo reportado por los propios estudiantes no
es distinto segun niveles socioecondmicos, no obstante, solo estudiantes que pertenecen a
grupos de ingresos mas altos logran mejores resultados de aprendizaje, lo que ellos
interpretan como resultado de la complementariedad entre informacion e inversion
temprana en capital humano.

En Chile, Dinkelman y Martinez (2013) entregaron informacion a los estudiantes de octavo de
secundaria de 226 escuelas urbanas pobres y a sus padres sobre las opciones de
financiamiento para la educacion superior usando un video proyectado en aula. La proyeccién
del video llevo a los estudiantes a cambiar sus decisiones, aumentando la probabilidad en 6
puntos porcentuales de elegir una escuela de preparacién a la universidad, y produjo una
reduccion del ausentismo en 8-9.7 puntos porcentuales. El estudio concluye que ensefiar el
video a los padres no produce ningln impacto, sugiriendo que a estas edades son los
estudiantes quienes toman sus decisiones.

Los resultados de este tipo de intervenciones han sido positivos, aunque preguntas claves
sobre el contenido de la informacién presentada y el momento mas oportuno para entregar
la informacidn contindan sin tener respuestas. No encontramos en la bibliografia revisada
intervenciones que muestren a alumnos informacién desagregada de los retornos de distintas
carreras de educacion superior. Tampoco hay evidencia registrada sobre la existencia de
efectos complementarios o sustitutos entre diferentes tipos de informacidn presentada; a
excepcion de Nguyen (2008), quien muestra la existencia de efecto sustitucion entre
informacidén sobre retornos e informacion proveida mediante modelos de rol. Una
intervencion que aborde las interrogantes pendientes otorgaria nuevas luces sobre la
efectividad de distintos tipos de informacién y el mejor momento para entregarla, y seria un
gran aporte para que un programa a mayor escala sea mas efectivo.

En suma, las intervenciones de entrega de informacidn sobre los beneficios de estudiar tanto
a padres como a estudiantes han mostrado una gran efectividad a la hora de prevenir el
abandono y aumentar la asistencia. A esto se aflade el hecho de que estas intervenciones
suelen ser de muy bajo coste, permitiendo atacar la problematica con un alto grado de costo-
efectividad, para mayor detalle consultar el analisis coste-efectividad presentado en la web



del Abdul Latif Jameel Poverty Action Lab (J-PAL)*. Las brechas existentes y la evidencia
reportada sobre intervenciones de entrega de informacion justifican la necesidad de
implementar una intervencion de este tipo, y resalta la importancia de pilotear y evaluar
rigurosamente las preguntas pendientes. Una campafa informativa a nivel nacional para
reducir el abandono escolar podria valerse de los resultados de haber piloteado previamente
distintos tipos de informacién entregadas individualmente o a la vez, de modo que presente
aquella (o aquellas) que resulte mas efectiva. Por otra parte, aunque no es el objetivo
principal del estudio, la consideracion de dos intervenciones con distintos grados de
intensidad y también costos presentan el trade-off que un policy-maker enfrenta, entre
masividad e intensidad.

4. Innovacion

En lineas generales, la innovacién principal del proyecto es la entrega de informacién
persuasiva sobre los retornos a la educacién por niveles y por dreas de educacién superior,
asi como las opciones de educacion superior y las oportunidades de financiamiento para la
misma. Esta informacién es de acceso limitado para estudiantes y padres de familia de areas
vulnerables, ademas de que es dificil de entregar. En ese sentido, una caracteristicas
importante transversal a las intervenciones que aqui evaluamos es que la informacién es
proporcionada de forma persuasiva e intuitiva.

En particular, facilitamos informacidn persuasiva mediante dos intervenciones distintas:

e PP-Treat: entrega de informacion a estudiantes mediante dos series de videos (4
videos en areas urbanas, 1 en area rural) en formato de “telenovela”. Estos videos son
entregados en un medio masivo y poco costoso (DVD), con un mismo contenido
informativo para estudiantes de los colegios tratados en cada estrato (urbano y rural).
Estos videos son entregados junto con una guia de aplicacidn para ser presentados de
manera autoadministrada en las escuelas.

e |I-Treat: entrega intensiva y personalizada de informacidon a estudiantes y padres
mediante infografias detalladas en una aplicacién en tablets, en un formato
interactivo y dindmico, que permita recoger de forma detallada las percepciones de
los estudiantes. La informacién es presentada por un encuestador/aplicador
especialmente capacitado por IPA de forma personal a cada estudiante o a cada padre
encuestado.

El contenido informativo de cada uno de los tratamientos se detalla en la Tabla 1.

4 http://www.povertyactionlab.org/es/lecciones/asistencia-escolar
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Tabla 1. Contenido informativo de los tratamientos de “Decidiendo Para un Futuro Mejor-

Peru”
Innovacion Urbana Rural
Policy Pilot | Video 1: retornos no-monetarios a la | Video 1: Mismo contenido que los Videos
Treatment | educacidn, por niveles. 1, 2, y 4 del PP-Treat Urbano.
(PP-Treat) Video 2: retornos monetarios a la
educacion, por niveles.
Video 3: retornos monetarios a la
educacion, por areas de educacion
superior.
Video 4: opciones de financiamiento
para la educacion superior.
Intensive Infografias sobre el concepto de | Infografias sobre el concepto de
infographic | promedios, la importancia de elegir | promedios, la importancia de elegir bien
treatment bien una carrera, de elegir bien una | una carrera, de elegir bien una escuela
(II-Treat) escuela (solo a padres de primaria), los | (solo a padres de primaria), los retornos
retornos monetarios por nivel de | monetarios por nivel de educacién, los
educacion, los retornos monetarios por | retornos monetarios por darea de
area de educacién superior (para | educacion superior (solo a padres de
padres y estudiantes de secundaria), las | primaria), las opciones de financiamiento
opciones de financiamiento para la | para la educacion superior.
educacion superior.

La aplicacién que alberga al ll-Treat consta de dos mddulos, dirigidos a publicos distintos. Un
primer médulo es el major-choice app, dirigido en areas urbanas a estudiantes de primaria 'y
secundaria, asi como a padres de secundaria. En areas rurales, el médulo estd dirigido
también a padres de familia de primaria. En este mddulo, se presenta al encuestado con
informacidén mas detallada en la linea de lo presentado en el PP-Treat. Este mddulo concluye
con un buscador de carreras, donde el encuestado presenta su ranking de preferencias de
carreras y obtiene informacion sobre sus preferidas, teniendo luego la opcién de rehacer su
ranking y seguir averiguando mas informacion. Un segundo médulo concierne al problema de
eleccion de escuelas para alumnos en primaria. °

En ambos casos, la interactividad de la aplicacién permite recoger informacién sobre el
proceso de busqueda de informacidén de estudiantes y padres. Puesto de otro modo, la
aplicacion permite rastrear el perfil de demanda de informacion. Para ello, pregunta al
encuestado por sus percepciones sobre ciertas variables y luego, si es tratamiento, presenta
los valores reales de dichas variables. Al conocer la magnitud de su sesgo, la persona puede

5 El segundo médulo de la aplicacién es el school-choice app, dirigido a padres de familia de primaria en areas
urbanas (pero no en rurales). Esta pregunta por la situacion informativa de los padres sobre la distribucién
probabilistica y espacial de las caracteristicas de las escuelas. El school-choice app busca facilitar el acceso a
informacién que es publica pero de dificil acceso (e.g. nimero de alumnos por docente, nimero de alumnos por
computadora, precio de la mensualidad).

10



reaccionar actualizando sus percepciones o buscando mas informacion. En contraste, el
tratamiento masivo asume como dada la busqueda de informacion.

Por otra parte, la hipdtesis de fondo para la innovacién es que la entrega de informacion a
estudiantes y padres sobre los retornos a la educacién basica y superior (asi como las
oportunidades para la ultima) produce un aumento en los retornos percibidos a culminar la
educacion basica y perseguir la superior. Ello, a su vez, deberia conducir a que estudiantes y
padres vean a la educacién como un activo mediante el cual es factible acceder a mejores
niveles de vida futuros. De ese modo, decisiones informadas ayudan a reducir la deserciéon
escolar.

11



Figura. 1. Teoria de cambio de la intervencién
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5. Diseno de la evaluacion de impacto

5.1 Preguntas de investigacion

Dada la naturaleza del estudio, los instrumentos que se emplearan para realizar las mediciones

a fin de evaluar la innovacion son en si mismos innovadores. Estos instrumentos fueron disefiados

para responder preguntas de investigacion relevantes para la politica publica, para las cuales no

existe actualmente medicidén sistemdtica y cuantitativa en Perud. Estas preguntas son las

siguientes:

¢Existe una brecha entre los retornos percibidos a la educacién y los retornos reales?
o ¢En qué agentes del sistema educativo existe esta brecha: alumnos, padres,
docentes, directores?
o (Existe un sesgo en las percepciones de los estudiantes sobre los retornos de
completar secundaria?
¢Hay una relacién entre el nivel educativo de los familiares y redes cercanas vy las
percepciones de retornos educativos de los estudiantes y sus hogares?
¢Existe falta de informacidn sobre fuentes de financiacion para la educacion superior?
¢La brecha informativa es diferenciada segun grado/sexo/region?

Por otra parte, las evaluaciones de las dos versiones de la innovacién (PP-Treat y II-Treat) deben
ofrecer respuesta a las siguientes preguntas de investigacion:®

¢La intervencion incrementa los retornos percibidos a la educacion? ¢Se cierra la brecha
informativa?
¢La intervencion incrementa la factibilidad percibida de seguir educacion superior?
éLa intervencion es efectiva en reducir el trabajo infantil?
éLa intervencion es efectiva en reducir las tasas de desercién escolar?
éLaintervencién incrementa las tasas de acumulacion de capital humano de los hogares?
o ¢Llos estudiantes dedican mds recursos propios (tiempo, dinero) a la acumulacién
de capital humano?
o ¢Los padres de los estudiantes dedican mas recursos propios (tiempo, dinero) a la
acumulacién de capital humano de sus hijos?
éLos hogares intervenidos cambian sus planes educativos de largo plazo?
éLos hogares intervenidos cambian sus decisiones educativas de corto plazo?

6 Adicionalmente, el operativo de recoleccién de informacién en campo permitié levantar datos para la evaluacién
de otra innovacién de MinedulLAB: “Entrega de informacion comparativa de resultados en logros de aprendizaje a
directores, docentes y padres de familia” (en adelante, “Entrega de Cartillas”). MinedulLAB, (2015) “Nota Conceptual
- Entrega de informacién comparativa de resultados en logros de aprendizaje a directores, docentes y padres de
familia”. Junio, 2015.
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e ¢la provision de informacion afecta directamente a estudiantes de diferentes niveles de
habilidad relativa en matematica/ciencias frente a cursos de letras?

e (Estudiantes que se perciben con distintas habilidades (mayor/menor habilidad relativa
en matematica/ciencias frente a cursos de letras) son afectados de la misma manera?
¢Hay alguna interaccion entre la provision de informacién y la habilidad autopercibida?

5.2 Diseio de la evaluacion de impacto

Para poder contestar estas preguntas de investigacion, se utilizara un disefio de evaluacién de
impacto experimental para las diferentes versiones de la innovacién.

PP-Treat. Es una intervencion a nivel de escuela, de modo que sera aleatoriamente asignado a
aprox. 1250 escuelas urbanas a nivel nacional. Cada una de estas escuelas tratamiento sera
asignada a una escuela control minimizando la distancia entre drop-out predicho de control y
tratamiento, lo que es analogo a emparejar a partir de un indice compuesto de variables
observables. Diferentes subgrupos de esta muestra de 2500 parejas de escuelas serdn estudiados
con distintos instrumentos: datos administrativos (en general y no excluyente), y encuestas en
papel (un total de 430 parejas aprox.). Por otra parte, en dreas rurales, seran 250 las escuelas
gue sean intervenidas mediante el PP-Treat.

Il-Treat. Es una intervencion a nivel individual y sera asignada a aprox. 4500 estudiantes y 1800
padres en zonas urbanas, en 266 escuelas en Lima Metropolitana. En zonas rurales, las cifras
correspondientes son 3000 estudiantes y 1000 padres, en 250 escuelas. Los estudiantes y padres
asignados al ll-Treat se encuentran en escuelas del grupo tratamiento y control del PP-Treat.

5.3 Indicadores y medicion
En este proyecto, se usan tres tipos de instrumentos para el recojo y medicién.

e Encuesta SAP-Minedu (Self-Administered Paper Survey, version corta). El Minedu

encuestara un grupo grande de estudiantes, docentes y directores a través de una empresa
encuestadora contratada. Esta encuesta serd de una duraciéon de 20 minutos y cubrird a
estudiantes en 5to y 6to de primaria, asi como nifos en todos los grados de secundaria. Los
docentes y directores de las escuelas visitadas también completardan una encuesta similar
sobre los retornos percibidos a la educacidon secundaria. En total, 600 escuelas urbanas serdn
encuestadas con este protocolo.

e Encuesta SAP-IPA (Self-Administered Paper Survey, version larga). En una muestra separada

de 266 escuelas, IPA aplicard un cuestionario similar al antes mencionado, con algunas
preguntas adicionales, en particular, relacionadas a las caracteristicas del trabajo infantil,
segun lo requerido por el Departamento de Trabajo de los Estados Unidos, agencia que
financia el estudio.
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e Encuesta IDT-IPA (In Depth Tablet Survey). Un subconjunto de estudiantes, maestros y
directores recibird una encuesta interactiva administrada por un encuestador entrenado en

266 escuelas urbanas y 250 escuelas rurales. Esta encuesta también sera aplicada en los
hogares a los padres de un subconjunto de nifios, lo que sera crucial para poder seguir una
submuestra de estudiantes en el tiempo, sin que necesariamente estos continten en el
sistema educativo.

Para medir el desempefio del programa, lo cual es fundamental para comprender la efectividad
del policy pilot, se emplea la informacién de un sistema de monitoreo telefénico implementado
desde el Minedu, que supervisard la entrega oportuna y la participacion en el programa de las
escuelas. El Minedu podrd supervisar una muestra de 20% de todas las escuelas tratamiento para
verificar entrega y participacién en el programa, lo que permitira controlar por take-up efectivo.
Ademas, las encuestas en papel en el seguimiento preguntaran retrospectivamente a los
estudiantes si vieron el video, lo que permitira comprender qué tan persistente fue el efecto de
ver el video si es que lo vieron. Por otra parte, dado que el principal mecanismo de causacion de
nuestra intervencién es el efecto de la misma sobre los retornos percibidos a concluir la
educacion secundaria, en todas las encuestas se medira el nivel de esta variable, para usar el
efecto como indicador de desempefio del programa.

Tabla 2. Indicadores de desempeiio del programa.

Insumos, actividades y productos Indicador

Actividades Actividad 1. Entregar informacion a | % de escuelas que reciben el video segun confirmacion
estudiantes sobre los retornos a la de parte de la empresa contratada por el Minedu y por
educacion basica y superior y las monitoreo telefénico.
oportunidades para la Ultima, % de escuelas que reportan haber efectuado el
mediante videos persuasivos. tratamiento durante el monitoreo telefénico.
Actividad 2. Entregar la misma % de encuestas satisfactorias efectuadas a los padres de
informacion a padres. la muestra tratamiento.

Productos Producto 1. Aumento informado en
los retornos percibidos a culminar Efecto de la intervencidn sobre los retornos percibidos a

la educacion basica y a perseguirla | |3 educacién.
educacion superior.

Por otra parte, para medir el impacto en desercién escolar se hara un seguimiento de los
estudiantes que han sido encuestados mediante informacidn administrativa, a saber, el Sistema
de Informacién de Apoyo a la Gestién de la Institucion Educativa (SIAGIE) desde 2016 hasta 2017,
comparando los niveles de asistencia y matricula para los grupos tratamiento y el grupo control
en cada ano y para cada grado. También se medira la proporcién de estudiantes que terminan
secundaria en edad oportuna. Para medir los efectos que potencialmente pueden tener las
intervenciones en el rendimiento de los estudiantes, se comparara las puntuaciones obtenidas
en la Evaluacion Censal de Estudiantes para 2.° grado de secundaria del grupo tratamiento con
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el grupo control. Al usar las fuentes de informacion del Minedu, estas mediciones longitudinales

no implicaran un coste adicional a la evaluacién.

Tabla 3. Operacionalizacidn del principal indicador de resultado del programa

Concepto Definicién Indicadores / Método de recojo de datos (defina
definicidon operacional la pregunta si la recogida es
mediante cuestionario)

Desercién Salida del Se considera como desertor al Datos administrativos (SIAGIE)
escolar sistema estudiante que, habiéndose

educativo matriculado en un afio, no se

antes de matricula en el siguiente en

concluir la | ninguna escuela registrada en el

educacion SIAGIE.

basica.

5.4 Diseno de la muestra

5.4.1 Diseno de aleatorizacion

Para establecer una relacién causal entre el tratamiento y los impactos analizados, este estudio

usa una evaluacién aleatoria experimental. El siguiente cuadro describe cada una de las muestras

involucradas en el estudio. Las muestras se diferencian segin la combinacién de intervencion

gue recibirdn y el instrumento de medicion. En ese sentido, hay cuatro muestras distintas, todas

siempre compuestas de escuelas publicas:’

- Una primera muestra urbana de 1628 escuelas que solo serd seguida mediante datos

administrativos, de las cuales algunas habran recibido el PP-Treat y otras no. Todas las
escuelas involucradas en el estudio podran ser estudiadas con datos administrativos, pero
solo en el caso de esta muestra no habra otros instrumentos de recojo de informacion.
Una segunda muestra urbana de 600 escuelas a nivel nacional que recibira el tratamiento
masivo (PP-Treat) también recibird una encuesta en papel autoadministrada de bajo
costo y corta duracién, aplicada por una empresa contratada por la DES-Minedu. Tanto la
linea de base como la linea de llegada serdn recogidas en 2015.

En una tercera muestra de aproximadamente 260 escuelas en Lima Metropolitana, de las
cuales algunas recibiran también el tratamiento masivo (PP-Treat), un subconjunto de los
alumnos recibird una encuesta a profundidad basada en tablet, que incorpora una
aplicacion que a la vez es un tratamiento (lI-Treat) y un instrumento de recojo de

7 Consideramos como escuelas publicas a todas aquellas que son dependencia de algln sector del Estado: esto
incluye escuelas publicas de gestion privada y escuelas publicas de gestion publica.
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informacién. A todas estas escuelas, ademas, se aplicard una encuesta en papel mas
profunda. Aqui el trabajo sera conducido por IPA.

- La cuarta muestra cubre 250 escuelas en areas rurales y pobres de la sierra de Arequipa
y Cusco. Estas escuelas reciben el tratamiento masivo (PP-Treat) y un subconjunto de sus
estudiantes recibira el tratamiento intensivo (lI-Treat). Aqui también el trabajo sera
conducido por IPA.

5.4.2 Calculo de tamaiio de la muestra

La potencia estadistica de un RCT (siglas en inglés de ensayo de control aleatorio) es la
probabilidad de detectar un efecto de la intervencién a un nivel de significancia si es que dicho
efecto existe. Un estudio con insuficiente potencia corre el riesgo de concluir que la intervencién
no tuvo impacto cuando en realidad si lo tuvo, simplemente porque el disefio muestral no
permitio detectar efectos significativos. Por contraste, en este proyecto, evaluamos una politica
de Estado a gran escala, usando una muestra muy grande, que se aproxima a la poblacién elegible
de escuelas publicas en el pais.

Tabla 4. Estructura de la muestra total

Urbana Rural
Grupo de (Minedu) (IPA) (IPA) (IPA) (IPA)
P . (Minedu) Solo Encuesta
estudio SIAGIE Encuesta SAP SAP Encuesta Encuesta Encuesta
Corta IDT SAP IDT
Completa
(1) No 796 escuelas 300 escuelas 131 escuelas 125 escuelas
. . 322 000 39 000 13 200 2020 2500 1500
recibe video . . . . . .
estudiantes estudiantes estudiantes | estudiantes | estudiantes estudiantes
(2) Recibe 832 escuelas 300 escuelas 135 escuelas. 125 escuelas
. 346 000 41 000 13 600 2080 2500 1500
video . . . . . .
estudiantes estudiantes estudiantes | estudiantes | estudiantes estudiantes
1628 escuelas 600 escuelas 266 escuelas 250 escuelas
Total 668 000 66 250 26 800 4100 5000 3000
estudiantes estudiantes estudiantes | estudiantes | estudiantes estudiantes

Fuente: SIAGIE 2013-2014. Elaboracidn propia.

Efectuamos célculos de poder para dos variables de resultado principales: el porcentaje de
estudiantes que desertan de la escuela y el nimero de horas de trabajo infantil a la semana.
Adicionalmente, presentamos los cdlculos de poder para nuestra variable de mecanismo mas
importante, a saber, el impacto en los retornos percibidos a la educacidn secundaria.
Presentamos nuestros resultados para cada una de las cuatro muestras relevantes de este
estudio: (i) escuelas que solo seran seguidas usando datos administrativos del SIAGIE (1628), (ii)
escuelas que seran seguidas usando la versidon corta de la encuesta SAP aplicada por el Minedu
(600), (iii) estudiantes que serdn encuestados usando la version completa de la SAP aplicada por
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IPA (266 escuelas urbanas, 250 rurales) y (iv) la submuestra de (iii) que sera encuestada usando
la encuesta IDT, también aplicada por IPA.

La Tabla 5 lineas abajo presenta los resultados de nuestros cdlculos de poder para el tratamiento
escalable (i.e. el video enviado a las escuelas). Dado que los tamafios de muestra estan dados por
(i) el acuerdo entre el Minedu e IPA, (ii) obligaciones contractuales entre el Minedu y la empresa
contratada por ellos para aplicar la version corta de la SAP y (iii) el nUmero de estudiantes
matriculados en cada escuela en el mas reciente Censo Escolar. Asi, estimamos el efecto minimo
detectable (MDE por sus siglas en inglés) que la intervencion escalable debe tener para que el
disefio muestral permita identificarlo. En todos los casos, asumimos un contexto de regresiéon
lineal con 2 mediciones, donde las variables medidas en la linea de base (incluyendo el nivel inicial
de la variable de resultado de interés) explican conservadoramente 20% de la varianza de la
variable de resultado en la linea de salida. Usamos en todos los casos tests de una cola, dado que
el efecto que se desea identificar es la mejora en estas variables (aumento en los retornos
percibidos y reduccién en tasa de desercién y horas de trabajo infantil). Mantenemos la potencia
en 80% vy la significancia en 5%, y consideramos coeficientes de correlacidn intra-cluster distintos
segln podemos calcularlos usando datos disponibles o proxys. Finalmente, usamos nuestros
mejores estimadores disponibles para la media del grupo de control en la linea de base en
nuestras variables de resultado relevantes y en todos los casos consideramos los tamafios de
muestra sefialados en la Tabla 4.

En términos generales, los resultados de nuestros calculos de poder respaldan nuestro disefio
muestral general. En términos de la tasa de desercién, la muestra de SIAGIE esta evidentemente
mejor preparada para detectar incluso pequefios cambios en la desercion promedio, tan bajos
como 1.6 puntos porcentuales (pp). En las otras muestras, el MDE para esta misma variable es el
doble o el triple de esta cifra. En cuanto al trabajo infantil, consideramos como variables de
resultado de interés al nimero promedio de horas trabajadas por los nifios menores a 18 afos
de edad, pues esta es la mejor y mds reciente (2014) proxy para la definicién conceptual de
trabajo infantil. Para este resultado, la muestra SAP-Minedu esta mejor preparada para
identificar efectos mdas pequenos debido a su nimero mayor, aunque esperamos que sean
limitados en términos de lo que podemos medir dado que es una versién mas corta de la muestra
SAP. En promedio, el disefio muestral permite identificar una reduccién de 2 horas semanales de
trabajo infantil. Finalmente, en términos de los retornos percibidos a la educacién secundaria,
nuestro principal mecanismo de intervencion, el disefio muestral nos permite identificar cambios
muy pequefios en los retornos, medidos como la prima (en ingresos laborales) a concluir la
educacidn secundaria.
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Tabla 5. Calculos de poder para la intervencidn escalable (aleatorizada en clusters)

Variables de resultado
Tasa de desercion Trabajo infantil Retornos percibidos
(horas) a la educacion
Muestra (nimero de secundaria (S/)
escuelas) Media MDE Media del MDE Media del MDE
del grupo control grupo
grupo (D.E.) control
control (D.E.)
Urbana
SIAGIE (1,628) oo04s | -o.016 |GG
SAP-Minedu (600) 0.050 -0.025 5.9 -1.47 143 2.9
(10.7) (17.9)
SAP-IPA (266) 0.049 -0.035 5.9 -2.13 143 4.2
(10.7) (17.9)
IDT-IPA (266) 0.049 -0.036 5.9 -2.26 143 4.4
(10.7) (18)
Rural
SAP-IPA (250) 0.147 -0.033 14.6 -2.59 150 4.3
(14.1) (19.6)
IDT-IPA (250) 0.147 -0.035 14.6 -2.70 150 4.5
(14.1) (19.6)

Notas: todos los calculos de poder son hechos usando aleatorizacion del tratamiento a nivel de cluster (con el
comando —clustersampsi- en Stata® 13), y consideran una potencia de 80% y una significancia de 5%, con tamafios
muestrales como los mostrados en la Tabla 4. Conservadoramente, asumimos un esquema de 2 mediciones y
regresion lineal con un R?=0.2 excluyendo a la variable de tratamiento. Para las escuelas publicas urbanas, estimamos
el coeficiente de correlacidn intra-cluster en 0.34, mientras que para escuelas publicas rurales el estimado es 0.25.
Fuente: SIAGIE 2013-2014 para las tasas de desercion del grupo de control. Solo se consideran los grados de primaria
para la estimacion de esta media en la muestra rural. ENAHO 2014 para la media (y desviacion estandar) del grupo
de control de trabajo infantil y los retornos percibidos a la educacidn secundaria, junto con la estimacion de Jensen
(2008).

5.4.3 Seleccion de la muestra

En esta seccion, explicamos los procedimientos que seguimos para seleccionar la muestra y
aleatoriamente asignar tratamiento a las unidades dentro de ellas. Cabe mencionar que nuestra
intervencion es novedosa en tanto no existen intervenciones previas similares que puedan
contaminar los efectos que buscamos identificar con el disefio muestral. Las formas de elegir la
muestra de cada una de las cuatro submuestras del estudio fueron distintas, dado que las
hipotesis mas relevantes en cada grupo son diferentes. Explicamos esto a continuacion. Para
facilitar la presentacién que sigue, la Tabla 6 presenta las diferentes muestras, sus criterios de
elegibilidad y sus tamafios.
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Tabla 6. Estructura de las muestras en el estudio y criterios de elegibilidad

Muestra Criterios de eligibilidad Tamaiio de muestra
(tratados + controles)

A. Piloto de Politica | - Escuelas publicas, urbanas 778 solo primaria

(PP-Treat Sample) - Escuelas en las 24 capitales

292 solo secundarias
departamentales

674 local compartido

B. Piloto Urbano: - Escuelas publicas y urbanas en Lima, 200 solo primarias
. Arequipa, Cusco, Iquitos o Pucallpa
Minedu auip g P 400 local compartido
C. Muestra Urbana: | - Escuelas publicas de Lima 266 escuelas
IPA Metropolitana
- Escuelas pubicas, rurales, primarias 252 solo primaria
D. Muestra Rural: - Escuelas en distritos en la sierra y con
IPA tasas de pobreza de 30% o mas
- Escuelas en la sierra de Cusco y
Arequipa
Muestras (A), (B) y (C)

Las escuelas de la muestra Policy Pilot se distribuyeron en 24 ciudades. Para la muestra (B), se
consideraron solo 5 ciudades, las mas grandes de cada region natural, dado el interés del Minedu
de asegurar algun grado de representatividad a nivel nacional. Tanto para la muestra (A) y (B),
dado que el tamafio de la muestra total estaba fijo (respectivamente, en 1744 escuelas y en 600),
la muestra para cada ciudad fue definida usando optimal allocation, i.e. asignando un tamano de
muestra a cada ciudad de manera proporcional a la multiplicacién de su poblacién (de escuelas)
y la varianza de la variable dependiente principal (desercién).

Antes de seleccionar a las escuelas tratamiento, estimamos la tasa de desercion predicha de
todas las escuelas usando una regresion lineal de la tasa de desercién observada segun datos de
SIAGIE contra las caracteristicas de la escuela y del barrio alrededor de la escuela (como proxy de
las caracteristicas socioecondmicas de los estudiantes de la escuela), la que tuvo un R? de 0.26.
Luego, elegimos aleatoriamente la mitad de las escuelas de la muestra como tratamiento,
estratificando por tipo de escuela y ciudad. Después, emparejamos a cada escuela tratamiento
con la escuela control disponible del mismo estrato mas cercana en términos de la variable
predicha. Estas parejas son luego consideradas como la unidad de aleatorizacién, para
seleccionar las necesarias para la primera parte de la muestra (C), a saber, 35 parejas de escuelas
solo de primaria y 40 de local compartido. Siguiendo a Bruhn y McKenzie (2009), este proceso de
asignacioén en grupos de tratamiento y control se repitié 100 veces y se selecciond como muestra
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final a la iteracion que minimizaba el maximo t-statistic en el chequeo de balance sobre las
variables mostradas en el Anexo 2.

Una fraccién de la muestra (C), ademas, fue elegida usando otro sistema de muestreo
especificamente disefiado para mejorar la potencia estadistica en la identificacién de efectos del
proyecto de “Entrega de Cartillas” de la Unidad de Medicion de la Calidad (UMC).
Especificamente, se eligieron 116 escuelas solo de primaria, solo de secundaria y de local
compartido. Estas fueron elegidas del universo de escuelas en Lima Metropolitana, excluyendo a
las muestras (A) y (B) y también a las escuelas publicas involucradas en un proyecto distinto de
la DES (“Revalorizando la Carrera Docente”). De ese modo, se eligieron 76 escuelas solo de
primaria ubicadas en el 50% de burbujas® con mayor densidad® en Lima Metropolitana, para
maximizar la potencia con la que se puedan identificar efectos de las cartillas en la eleccién de
escuelas en mercados donde exista una oferta educativa suficiente. Nétese que el resto de la
muestra en (C) permite identificar los efectos del proyecto de “Entrega de Cartillas” en la burbuja
promedio, por definicién. Adicionalmente, se eligieron 16 escuelas solo de secundaria y 24
escuelas de local compartido, en ambos casos, el residuo del universo de escuelas disponibles de
dichos tipos después de excluir las antes mencionadas.

Muestra Rural (D)

La muestra rural fue escogida dentro de las escuelas rurales en la sierra de Arequipa y Cusco, en
distritos con un nivel de pobreza monetaria mayor a 30% segun el Mapa de Pobreza 2009.
Arequipa y Cusco son dos departamentos con zonas de sierra rural similares y geograficamente
cercanas. Dado que el programa de transferencias condicionadas JUNTOS trabaja en Cusco y no
en Arequipa, esta similitud permite estudiar la complementariedad de nuestra intervencién con
la transferencia condicionada.

La muestra total de 252 escuelas primarias fue dividida en 84 en Arequipa y 166 en Cusco. Para
su seleccidn, se tomod en cuenta el nimero de escuelas disponible en cada region, la accesibilidad
geografica y el nimero de alumnos en la escuela segun el Censo Escolar de 2015 (solo se
consideraron escuelas con mds de 3 alumnos en los grados relevantes). Al igual que en el caso
urbano, se construyd una tasa de desercién escolar predicha a partir de una regresién lineal, con
la diferencia de que las caracteristicas socioeconémicas del alumnado eran aproximadas por las
del centro poblado donde estaba la escuela. Una vez definida la muestra elegible, para asignar
tratamiento, definimos 10 estratos (en cada departamento, los quintiles de distancia a la escuela
secundaria mas cercana), dentro de los cuales asignamos aleatoriamente tratamiento a una

8 Las burbujas son grupos de escuelas cercanas entre si, que representan el conjunto de decisiones relevantes para
las decisiones educativas del hogar. Empiricamente, fueron definidas como circunferencias de 3km de radio, usando
un algoritmo que maximizaba el numero de burbujas en las zonas urbanas.

% Definimos densidad como el niimero de escuelas en una burbuja dada.
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mitad de las escuelas y emparejamos a cada escuela tratada con la escuela control disponible
mas cercana en términos de la tasa de desercion escolar predicha, formando parejas al igual que
en el caso urbano. El proceso de asignacidon de tratamiento y emparejamiento se repitiéo 100
veces, seleccionando como la muestra final a la que minimizaba el maximo t-stat en los chequeos
de balance sobre el conjunto de variables mostrado en el Anexo 2.

5.5 Potenciales desafios
Una intervencidn tan compleja como la planteada en esta nota conceptual es propensa a sufrir
problemas de implementacién que comprometan su validez interna.

El principal problema operativo que amenaza la validez interna del estudio es la logistica
necesaria para entregar y monitorear la entrega de los videos que constituyen el tratamiento
escalable que es la base para el estudio. El riesgo asociado a la no-entrega oportuna de los videos
es que esta sea no-aleatoria, con lo que el muestreo se vuelve inefectivo en términos practicos y
se compromete la identificacidon del efecto tratamiento. Por otra parte, debido a la inminencia
del fendmeno de El Nifio, el Minedu recomendd a las escuelas terminar el afio escolar dos
semanas antes de lo regular (a fines de noviembre en lugar de mediados de diciembre), lo que
implica que las escuelas estan particularmente mas dedicadas a no perder clases. En ese
contexto, se hace mucho mads dificil el ingreso a las escuelas para la aplicacion de las encuestas,
aun mas la aplicacion del tratamiento.

Un riesgo politico institucional es que la innovacién se universalice antes de que pase suficiente
tiempo como para evaluar los efectos en el corto plazo. Dado que la intervencién mas bdsica ha
sido aleatoriamente asignada a la mitad de escuelas elegibles en el pais como parte del policy
pilot, el riesgo de que se universalice esta intervencién es menor, aunque hay mayor probabilidad
de que se filtre el tratamiento hacia escuelas del grupo control. Mas alla de esto, el riesgo
politico/institucional mas importante es el proximo cambio de gobierno que podria
comprometer la continuidad del acceso a los datos administrativos para evaluar el policy pilot.

6. Calendario de actividades

Muestra urbana Muestra rural
Linea de Base de SAP-Minedu octubre-diciembre 2015 octubre-noviembre, 2015
Linea de Base de SAP/IDT-IPA octubre-diciembre 2015 octubre-noviembre 2015
Tratamiento octubre 2015 octubre-noviembre 2015
Linea de Llegada agosto-setiembre 2016 N/A
Anilisis de resultados enero-marzo 2016
Seguimiento 1 con SIAGIE julio 2016 julio 2016
Seguimiento 2 con IDT setiembre-octubre 2016 octubre-noviembre 2016
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Seguimiento 2 con SIAGIE

octubre 2016

octubre 2016
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8. Anexos

Anexo 1. Descripcion del modelo tedrico de inversion dinamica en capital humano
Modelamos el problema de asignacién de recursos y tiempo de un estudiante tipico en un
contexto dinamico. Los estudiantes tienen tiempo y recursos limitados, ademas estdn
constringidos por decisiones a nivel del hogar. Ellos solo tienen acceso a un conjunto limitado de
informacidén respecto a decisiones educativas: solo conocen un subconjunto de escuelas locales,
un subconjunto de todos los proveedores de educacién superior y, de manera mds importante,
un conjunto no-aleatorio de la poblacidn. Sin embargo, ellos enfrentan un problema de decision
dinamico, en el que las decisiones adoptadas en el presente no solo determinan los conjuntos de
decision futuros y los resultados relevantes, sino también las tasas marginales de sustitucion. Por
ejemplo, el esfuerzo por estudiar en el presente hard mas probable culminar la educaciéon
secundaria, habilitando un conjunto de eleccién de proveedores de educacion superior (no
disponible para quienes desertan), elevard el ingreso laboral esperado y efectivo, asi como la
habilidad intrinseca del estudiante, que asumimos como maleable mediante el esfuerzo y la
inversion.

En nuestro modelo, las variables de control y de estado reflejan decisiones educativas dentro de
los margenes intensivos y extensivos de interés. El estudiante debe decidir la asignacién de su
tiempo entre trabajo remunerado, trabajo no-remunerado (usualmente, en el hogar), tiempo en
la escuela, tiempo estudiando (y dentro de éste, el tiempo asignado a cada curso) y tiempo en
ocio, después de que los padres los obliguen a dedicar cierta cantidad de tiempo en cada
actividad (excepto ocio, que asumimos que siempre es voluntario). El estudiante también
enfrenta una restriccién presupuestaria: su consumo esta compuesto del consumo asignado por
el poder adquisitivo del hogar (que resulta de los ingresos laborales y las transferencias
monetarias recibidas) y por el consumo auténomo. Un mayor esfuerzo educativo (mas tiempo
estudiando o en la escuela) y mayor inversién parental ayudard a incrementar la habilidad del
estudiante y crecera su probabilidad de aprobar el grado y, eventualmente, completar la
educacion secundaria. La mejor habilidad, a su vez, aumentara sus probabilidades de acceder a
un mejor proveedor de educacidn superior cuando tal decision sea relevante. Sin embargo, tanto
la habilidad del estudiante como sus resultados dependeran de la calidad de la escuela, que
puede variar si el estudiante decide cambiar de escuelas, para lo cual debera incurrir en un costo
no-nulo de busqueda y cambio.
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Anexo 2. Chequeos de balance

Variable Tstats®
Muestra PP | Muestra SAP-Minedu | Muestra SAP/IDT-IPA | Muestra rural
NUmero de estudiantes 0.36 0.87 -2.25 -0.05
Nudmero de docentes 0.79 0.79 -1.78 -0.2
Tasa de desercion -0.18 -0.08 -2.09 -0.91
Tasa de desercion predicha 0.29 0.65 -4.33 0.25
% de estudiantes que no pasaron el afio pasado 0.75 1.11 -2.06 -0.17
Carad:jj;zs dela Escuela tiene estudiantes de diferentes grados en la misma clase -0.09 0 0.27 0.19
Escuela es parte del programa de Soporte Pedagdgico®! -1 0 0 -
Escuela es parte del programa de Jornada Educativa Completa 0.26 -0.18 -1.39 -
Escuela es parte del programa de Educacion Alternativa Completa®? -1
Grados de latitud de la escuela 0 -0.01 1.03 1.24
Grados de longitud de la escuela 0 0.08 -0.73 -0.99
% de estudiantes mujeres 0.52 -0.44 -0.83 0.44
% de estudiantes cuyo apoderado es mujer 0.31 0.77 -0.52 -0.81
% de estudiantes cuyo apoderado esta vivo 0.73 -0.05 -0.94 0.43
% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos -0.04 1.5 -1.18 -0.3
Caracteristifas del | % de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del tltimo afio 0.21 -1.66 -0.85 0.13
gr::(:i?;;:iade % de estudiantes que desaprobaron matematica el afio pasado (ciclo regular) 0.14 -0.46 -1.06 -0.78
% de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) -1 0.23 -0.75 -0.98
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.15 -0.78 -1.37 -0.78
% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -1.71 0.38 -0.42 -0.36
% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) 0.35 0.27 -0.51 -0.78

10| os T-stats para cada variable son el t-stat del coeficiente B, en la siguiente regresion: Var; = B, + B, * treatment; + u;

11 El programa de Soporte Pedagdgico y el programa de Jornada Educativa Completa son solo para escuelas urbanas.

12 El programa de Educacidn Alternativa Completa es solo para escuelas rurales.
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T-stats?®

Variable
Muestra PP | Muestra SAP-Minedu | Muestra SAP/IDT-IPA | Muestra rural

% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) -0.06 -0.51 -0.07 -0.13

Numero de estudiantes en cada aula de este grado 0 -0.06 -0.26 -0.3
% de estudiantes mujeres 0.76 0.03 0.79 -
% de estudiantes cuyo apoderado es mujer -1.61 0.64 -1.30 -—-
% de estudiantes cuyo apoderado estd vivo -0.3 -0.41 2.02 -—-
% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos -0.01 0.19 -0.42 -
% de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del ultimo afio -0.11 -1.21 -0.73 -
Caracteristi(:as del | % de estudiantes que desaprobaron matemética el afio pasado (ciclo regular) 0.57 0.62 -0.21 -
grzﬁl;;iade % de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) 0.13 -0.45 -0.08
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) 0.56 0.68 -0.07
% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.2 -0.31 0.46 -
% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) 0.87 -0.01 0.51 -
% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) 1.02 -0.03 0.40
Numero de estudiantes en cada aula de este grado -0.39 0.53 -0.43
% de estudiantes mujeres 0.19 -1.22 0.22
% de estudiantes cuyo apoderado es mujer -0.21 0.41 -0.33 -
% de estudiantes cuyo apoderado esta vivo -0.81 0.58 1.29 -
% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos -0.18 0.23 -0.75
% de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del ultimo afio -0.53 -1.02 0.83

Caracteristicas del

grado: 1.° de % de estudiantes que desaprobaron matematica el afio pasado (ciclo regular) 0.51 0.57 1.82
secundaria % de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) -0.98 -1.26 -1.32 -
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) 0.44 0.28 1.84 -
% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) 0.37 -1.73 -2.15 -
% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) -0.45 -0.28 1.19 -
% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) -1.59 -1.2 -2.45 -
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T-stats?®

Variable
Muestra PP | Muestra SAP-Minedu | Muestra SAP/IDT-IPA | Muestra rural

Numero de estudiantes en cada aula de este grado -1.32 0.34 -0.34 -

% de estudiantes mujeres 0.36 -0.33 -0.16 -

% de estudiantes cuyo apoderado es mujer -0.91 0.5 -0.97 -

% de estudiantes cuyo apoderado estd vivo 0.44 1.24 0.86 -—-

% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos 0.55 0.51 -0.91 -—-

% de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del ultimo afio 0.87 -0.03 0.83 -

Caracterl’sti(:as del | % de estudiantes que desaprobaron matemitica el afio pasado (ciclo regular) 1.24 0.98 0.39 -
gg:gs;jérge % de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) 0.27 0.27 -0.53 -
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) 1.2 0.89 0.19

% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.03 -0.15 -1.53

% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) -0.29 0.11 0.34 -

% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) 0.58 -0.77 -0.91 -

Numero de estudiantes en cada aula de este grado -0.78 1.41 0.18

% de estudiantes mujeres 0.13 -0.17 0.66

% de estudiantes cuyo apoderado es mujer 0.39 1.85 -0.24

% de estudiantes cuyo apoderado esta vivo -0.59 -1.21 1.00 -

% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos 0.44 1.01 -0.92 -

% de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del ultimo afio -0.38 -0.04 0.41

Caracteristiias del | % de estudiantes que desaprobaron matemética el afio pasado (ciclo regular) -0.26 1.42 0.51
g;:gsajérge % de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) -1 -1.14 -0.50
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.4 1.63 0.51 -

% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.83 -0.43 -0.14 -

% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) -0.27 1.34 0.51 -

% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) -1.05 0.63 0.40 -

Numero de estudiantes en cada aula de este grado -0.56 0.48 -0.39 -
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T-stats?®

Variable
Muestra PP | Muestra SAP-Minedu | Muestra SAP/IDT-IPA | Muestra rural

% de estudiantes mujeres 1.27 -0.96 -0.18 -

% de estudiantes cuyo apoderado es mujer -0.31 0.39 -1.04 -

% de estudiantes cuyo apoderado estd vivo 0.14 -1.08 1.66 -

% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos 0.34 1.54 -1.15 -—-

% de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del ultimo afio 0.15 0.4 0.42 -—-

Caracteristifas del | % de estudiantes que desaprobaron matemética el afio pasado (ciclo regular) 0.69 0.24 0.06 -
g;:gs;gérge % de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) 0.65 0.19 0.41 -
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) 0.69 0.13 0.06 -

% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) 1.99 0.02 0.26

% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) 0.68 0.19 0.06

% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) 0.78 -0.95 1.02 -

Numero de estudiantes en cada aula de este grado 0.33 0.1 0.26 -

% de estudiantes mujeres 0.61 0.4 0.34

% de estudiantes cuyo apoderado es mujer 0.65 -0.79 -1.83

% de estudiantes cuyo apoderado esta vivo -1.07 -0.8 1.00

% de estudiantes cuyo apoderado vive con ellos -0.38 -0.85 0.16 -

% de estudiantes que cambiaron de escuelas respecto del ultimo afio 0.3 0.8 1.02 -

Caracteristii:as del | % de estudiantes que desaprobaron matematica el afio pasado (ciclo regular) -1.15 0.09 -1.71
gg:gs,}j;rge % de estudiantes con notas sobresalientes en matematica el afio pasado (ciclo regular) 0.4 -0.27 -0.41
% de estudiantes que desaprobaron comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.87 0.07 -1.42

% de estudiantes con notas sobresalientes en comunicaciones el afio pasado (ciclo regular) -0.32 0.18 0.34 -

% de estudiantes que desaprobaron ciencias el afio pasado (ciclo regular) -1.04 0.16 -1.35 -

% de estudiantes con notas sobresalientes en ciencias el afio pasado (ciclo regular) 0.32 0.5 0.36 -

Numero de estudiantes en cada aula de este grado -1.34 0.67 -0.77 -
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T-stats?®

Variable
Muestra PP | Muestra SAP-Minedu | Muestra SAP/IDT-IPA | Muestra rural
Lenguaje mds comun en el centro poblado no es castellano®? --- - - 0.68
% de hogares no-pobres 0.57 0.08 -1.01 -1.23
% de hogares pobres extremos -0.5 -0.2 1.13 1.05
% de hogares pobres no-extremos -0.42 0.38 -0.04 0.55
% de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: ninguno -0.9 -0.45 0.83 0.58
Caracteristicas del % de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: inicial -0.16 -0.15 -0.05 0.19
centro poblado
% de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: primaria -0.74 0.17 1.00 0.52
% de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: secundaria 0.01 -0.17 1.04 -0.75
% de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: superior no-universitario 0.43 -0.24 1.16 -0.49
% de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: superior universitario 1.45 -1.25 0.76 -0.97
% de hogares con jefes de hogar con nivel educativo: posgrado* -0.06 0.48 -0.50 -

13 En dreas urbanas el espafiol es la lengua méas extendida.
4 Ningun centro poblado en areas rurales tenia algtn jefe de hogar con nivel educativo de posgrado.
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Anexo 3. Mapa de escuelas de la muestra IDT
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Anexo 4. Mapa de escuelas de la muestra SAP-IPA rural
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Anexo 5. Mapa de escuelas de la muestra SAP-Minedu urbana

Lima Metropolitana
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